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Resumo

O objetivo do estudo é analisar a influéncia de algumas varidveis socioecondmicas nos
indicadores de crime contra o patriménio nos municipios da mesorregido das Baixadas
Litoraneas do Rio de Janeiro. Paratal, utilizou-se um modelo econométrico de dados em painel
para 0s anos de 2005 a 2016 e foiescolhida a categoria roubo de rua como variavel dependente.
Foram selecionadas varidveis explicativas que pudessem exercer alguma resposta a respeito da
renda, do desemprego, do desenvolvimento municipal, do tamanho das cidades e do nivel de
escolaridade. Foi incluida ainda uma proxy para o trafico de drogas afim de se verificar o efeito
dessa atividade ilicita nessa regido. Como principais resultados, foi observado que o vinculo no
emprego formal, o tamanho das cidades, o nivel de escolaridade e o mercado ilegal de drogas
impactam de forma positiva a criminalidade dessa mesorregido, enquanto o nivel de
desenvolvimento municipal esta negativamente relacionado com os indicadores de roubo de
rua.

Palavras-chave: Economia do Crime. Variaveis socioecondmicas. Dados em Painel.
Classificacdo JEL: K42, J10, C23.

Indicacao de area de submissdo: questdes urbanas e metropoles (area 8)

Abstract

The aim of this study is to analyze the influence of some socioeconomic variables on the
indicators of crime against the patrimony in the municipalities of the mesoregion of Baixadas
Litoraneas of Rio de Janeiro. For this purpose, an econometric model of panel data was used
for the years 2005 to 2016 and the category of street robbery was chosen as a dependent
variable. Explanatory variables were selected that could exert some response regarding income,
unemployment, municipal development, the size of the cities and the level of schooling. A
proxy for drug trafficking was also included in order to verify the effect of this illicit activity in
this region. It was observed that the bond in formal employment, the size of cities, the level of
schooling and the illegal drug market positively impact the criminality of this mesoregion, while
the level of municipal development is negatively related to street robbery indicators.
Keywords: Crime Economics. Socioeconomic variables. Panel data.

JEL Classification: K42, J10, C23.
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Um recente campo de pesquisa dentro das ciéncias econémicas € a economia social, que
se propde a investigar alguns problemas como educacao, desigualdade de renda, pobreza, salde
e criminalidade. Esta ultima, vem tomando cada vez mais espago na pesquisa cientifica no
Brasil, devido ao aumento da violéncia, em todas as suas formas, nas cidades brasileiras,
principalmente, nas trés Gltimas decadas.

Em busca de uma explicagéo para este fendmeno da criminalidade, alguns trabalhos se
propuseram a analisar seus determinantes. Becker (1968), ao propor a teoria econdmica da
escolha racional, caracteriza o crime como uma atividade econdmica, embora ilicita. Freeman
(1994) chamou a atencdo para o fato de um aumento das taxas de aprisionamento nos Estados
Unidos ndo ter sido acompanhado de uma reducédo no nivel de criminalidade, o que abriu espaco
para inferir que esta poderia ser resultado de uma piora das condi¢6es econémicas e sociais
observada no pais no periodo.

Autores como Aradjo Jr. e Fajnzlber (2001) analisaram alguns determinantes
econdmicos e demograficos do crime, dando uma atencdo, também, para o impacto da educacao
nos indices de criminalidade. Oliveira (2005) chamou a atencdo para a relagdo do tamanho das
cidades e sua relacdo com os indices de criminalidade, bem como os papeis da desigualdade de
renda e da pobreza como fatores que potencializam a criminalidade nas cidades.

No contexto nacional, 0s estados sdo 0s principais responsaveis por financiar os gastos
com seguranga publica no pais, apesar de ser possivel a observacdo de um aumento nos gastos
com este tipo de seguranca realizados* pelos municipios nos ultimos anos. Ja a Unido, por sua
vez, reduziu as despesas realizadas com essa seguranca ao longo do tempo e, para Peres et. al
(2016) é necessario repensar a atuacdo da Unido e sua capacidade de organizar a¢cdes em uma
politica nacional de seguranca publica.

Sendo um problema social que afeta de forma negativa a qualidade de vida da
populacdo, a criminalidade vem se tornando cada vez mais um tema alvo de grandeatencao no
Brasil. De acordo com o Anuéario Brasileiro de Seguranca Publica, elaborado pelo Forum
Brasileiro de Seguranca Publica, foram registrados no pais 61.283 mortes violentas
intencionais, sendo o estado do Rio de Janeiro responsavel por 6.262 delas, atrds apenas da
Bahia®. A crescente onda de violéncia no pais merece uma atencio especial dos policy makers,
visto que a criminalidade, além de intimidar a sociedade, aumenta cada vez mais 0s custos
sociais e econdmicos decorrentes do crime.

Os elevados indices de criminalidade no estado do Rio de Janeiro, e 0 seu crescimento
ao longo dos anos, é um desafio constante para o poder publico. Dados do Instituto de Seguranca
Plblica do Rio de Janeiro (ISP- RJ) mostram que os casos de roubos de rua®, em exemplo, tém
aumentado cada vez mais, chegando a atingir seu recorde em 2018, com 130.620 casos, isso sem
contar os casos ndo notificados. No caso da mesorregido das Baixadas Litoraneas, que ocupa o
terceiro lugar no ranking de indicadores de roubo de rua, este tipo de crime vem aumentando ao
longo dos anos, principalmente, nos municipios de Cabo Frio e Rios das Ostras.

Apesar do crescente numero de criminalidade nessa regido, pouca é a atencdo da
pesquisa cientifica acerca do fendbmeno do crime nesta area carioca. O presente trabalho,
portanto, tem como objetivo analisar os fatores que explicam os indicadores de roubo de rua
nos municipios das Baixadas Litoraneas do Rio de Janeiro no periodo de 2005 a 2016. A escolha
do periodo foi delimitada de acordo com a disponibilidade dos dados.

4Ver: Anudrio de Seguranca Publica (2018)
5O estado da Bahia liderou o ranking de mortes violentas intencionais nos anos de 2013 a 2016.
® Roubo de rua agrega roubo de celular mais roubo a transeunte e mais roubo em coletivo.



Na secdo de numero 2 € apresentado um breve relato sobre alguns aspectos sociais e
econdmicos dos municipios das Baixadas Litoraneas. Na terceira se¢do é apresentada a teoria
econdmica do crime e suas implicacdes. Na quarta secdo estd exposta a metodologia utilizada
no presente trabalho, bem como a fonte de obtengdo dos dados. Na se¢do de nimero 5 estéo
localizados os resultados auferidos com o estudo e, por fim, na Gltima sec¢do estdo apresentadas
as conclusdes auferidas com o trabalho.

2. Um breve relato sobre 0s aspectos econdmicos e sociais dos municipios das
Baixadas Litoraneas

A definicdo do Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE) das mesorregides
é a de uma subdivisdo dos estados brasileiros que visa a agrega¢do de municipios de uma
determinada area geografica que possuam alguns tipos de similaridades econdmicas e sociais.
O Estado do Rio de Janeiro é composto por seis mesorregifes, sendo elas: Baixadas Litoraneas,
Centro Fluminense, Metropolitana, Noroeste Fluminense, Norte Fluminense e Sul Fluminense.
Essa organizacéo esta apresentada na figura a seguir:

Figura 1: Organizacéo do territorio do Estado do Rio de Janeiro por Mesorregifes
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Fonte: Fundagéo Ceperj, 2019.

A mesorregido das Baixadas Litoraneas, que é o objeto de estudo deste trabalho, é
composta pela microrregido da Bacia de Sao Jodo, que contempla os municipios de Casimiro
de Abreu, Rio das Ostras e Silva Jardim, e pela microrregido dos Lagos, que conta com 0s
municipios de Araruama, Armacdo dos Bulzios, Arraial do Cabo, Cabo Frio, Iguaba Grande,
S&o Pedro da Aldeia e Saquarema.

Até a década de 1960, as atividades econdmicas relacionadas a exploracdo do sal, a
producdo de laranja, a pesca e a criacdo de gado eram as que caracterizavam a regido. Durante



as ultimas décadas, os municipios das Baixadas Litoraneas contam com uma grande
importancia do turismo e do lazer na movimentacdo da sua economia. A principal cidade dessa
mesorregido € Cabo Frio, gracas a diversificacdo das atividades comerciais e de servi¢os
presentes no municipio. A funcdo polarizadora de Cabo Frio é sentida sobre quase todos os
municipios da regido. O segundo municipio de maior importancia da mesorregido é Rio das
Ostras, que é impactado com os reflexos do crescimento do municipio de Macaé. (CEPERJ,
2019).

No que diz respeito a populagdo, os municipios das Baixadas Litoraneas registraram um
total de 700.842 habitantes em 2010, representando 4,38% da populagdo do Estado do Rio de
Janeiro. (IBGE, 2010). Segundo dados do Centro Estadual de Estatisticas, Pesquisas e
Formagcdo de Servidores Publicos do Rio de Janeiro (CEPERJ), em 2010, os municipios de Rio
das Ostras e Cabo Frio apresentaram as maiores densidades demogréaficas, respectivamente.

O Produto Interno Bruto (PIB) per capita dessa mesorregido, em 2010, correspondia a
5,3% do Produto Interno Bruto per capita do Estado (CEPERJ, 2012). Em 2016, 0 municipio
de Rio das Ostras ocupava a 222 posicao no ranking do PIB per capita no Estado, seguido pelo
municipio de Cabo Frio na 242 posicao (IBGE, 2016).

No que tange ao Indice de Desenvolvimento Humano Municipal (IDHM), aregido das
Baixadas Litoraneas conta com praticamente metade dos seus municipios entre 0s 20 primeiros
no ranking estadual de 2010. No entanto, conforme afirma Salgado (2017), apesar da evolucao
no IDHM desses municipios, o aumento do fluxo de pessoas ocasionado pelo crescente turismo
na regido, pode ter trazido consigo o aumento da desigualdade, impulsionando também a
ocorréncia de crimes nas Baixadas Litoraneas. Atraves dos dados do Instituto de Seguranca
Pablica do Rio de Janeiro (ISP-RJ) é possivel observar que, de fato, os indicadores de
criminalidade apresentaram um crescimento na ultima década. Com excecao dos anos de 2011
e 2015 — e uma leve queda no ano de 2017 — o nimero de registros de roubo de rua tem se
mostrado crescente, atingindo seu ponto maximo no ano de 2018, com 2.500 ocorréncias. Na
figura 1 é possivel observar essa tendéncia.

Figura 2: Ocorréncias de roubo de rua na mesorregido das Baixadas Litoraneas no periodo de
2008 a 2018.
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Fonte: Elaboragdo propria a partir de dados do Instituto de Seguranca Publica do Rio de Janeiro, 2019.



Na Gltima década, o nimero de ocorréncias de roubo de rua nos municipios das Baixadas
Litoraneas passou de 1.027 casos em 2008 para 2.500 em 2018. Isso equivale a dizer que a
regido contou em 2018 com um indicador de roubo de rua cerca de duas vezes e meia maior
que ha dez anos atras. Essa tendéncia se mostra preocupante e merece atencdo dos 6rgaos
publicos.

Diante do exposto, portanto, é possivel perceber que a regido das Baixadas Litoraneas,
apesar de apresentar indicadores socioeconémicos satisfatorios, sofre com o crescente aumento
da criminalidade, o que acaba impactando na qualidade de vida e bem-estar da populacéo. Logo,
faz-se necessaria a analise acerca de algumas variaveis que possam influenciar na ocorréncia
do crime contra o patrimdnio nesses municipios para que medidas possam ser tomadas com a
finalidade de garantir a seguranca da populacéo.

3. Fundamentos tedricos da teoria econdmica do crime

Gary Becker (1968) desenvolveu seu trabalho acerca do comportamento do individuoe
sua disposicdo de cometer um crime, abordando a criminalidade como um processo de decisao
individual no contexto dos modelos de escolha racional. O autor formulou um modelo da
utilidade esperada de se cometer ou ndo o crime, incluindo a ideia do custo de oportunidade.
Isaac Ehrlich (1973) prop0s que o individuo decide sua alocagdo de tempo entre atividades
legais e ilegais. Diante disso, a equacao da escolha racional pode ser descrita da seguinte forma:

0; = 0j(p; fi W) 1)

onde 0;é o numero de ofensas cometidas pelo individuo j em determinado periodo, p; é a
probabilidade de condenacdo do individuo j, fjé a condenacdo do individuo pelo ato criminoso
e u; 0 residuo representado por todas as outras variaveis que influenciam a decisdo do individuo
para o ato criminoso.

De acordo com Santos e Kassouf (2008), a ciéncia econdémica pode contribuir com
estudos empiricos sobre as possiveis causas da criminalidade, entretanto, o0 comportamento de
um criminoso é algo muito mais profundo do que se pode prever por modelos econémicos. A
teoria econdmica € mais eficaz, segundo os autores, em explicar 0s crimes contra o patriménio,
enquanto 0s crimes contra a pessoa seriam melhor explicados de acordo com as teorias de
desorganizacéo social’.

Os gastos com seguranca publica sdo frequentemente testados pelos pesquisadores da
area da teoria econbmica do crime como proxy para acao policial. Contudo, isso vem sendo
questionado ao longo dos anos. De acordo com Resende e Viegas (2011), essa estratégia pode
ndo ser muito eficaz, visto que um elevado gasto ndo significa necessariamente maior eficacia
na resolucdo de crimes. Ademais, hd um possivel problema de endogeneidade, ja o valor dos
gastos com seguranca publica em uma localidade pode ser tanto causa quanto efeito da
criminalidade.

Assim, outras variaveis socioecondémicas vém sendo incorporadas aos modelos de
economia do crime, como a renda, 0 desemprego, a escolaridade, a pobreza e a urbanizacao, s6
para citar alguns exemplos. Além disso, Resende e Viegas (2011) argumentam que a
desigualdade de renda pode ser incorporada indiretamente no modelo de Becker, o queafetaria

7 Essa teoria trata a criminalidade como resultado de uma desorganizacao social resultante de uma urbanizagéo
rapida e descontrolada de uma sociedade.



a recompensa esperada pelos individuos com a acéo criminal. 1sso se da porque, caso ocorra o
crime, a transferéncia de renda da vitima para o assaltante seria maior em uma sociedade mais
desigual.

Para Becker (1968), maiores oportunidades de emprego e salarios atrativos no mercado
de trabalho podem ajudar o individuo a optar por ndo ingressar no mercado ilegal. Em
contrapartida, atividades ilegais lucrativas tenderiam a estimular o agente a cometer a agdo
criminal. 1sso pode ser demonstrado matematicamente de acordo com a seguinte equacao:

(1 —pr)* Ui — ¢ci — M*i) —pr+U (pu) > U (w)) (2)

onde pr é a probabilidade de ser pego e condenado; [; é o valor monetario recebido pelo crime
cometido; c¢; é o custo de planejamento e a execuc¢do do crime; M; é atribuido a um tipo de custo
moral; pu é o custo atribuido por ser pego e w; € o custo de oportunidade de envolvimento com a
criminalidade em detrimento de estar no mercado formal de trabalho.

Estar fora do mercado de trabalho formal, o custo moral de infringir as leis e o custo
atribuido por ser pego, representam formas de custo de oportunidade o qual o individuo se
defrontaria antes de tomar a decisdo de cometer ou nfo o crime. E possivel perceber que um
vinculo no mercado de trabalho formal com bons rendimentos pode “frear” o estimulo do
individuo em cometer o crime. Nesse sentido, cometer o delito somente seria vantajoso se 0S
ganhos obtidos com o ato fossem superiores ao custo por ser pego cometendo crime.

Cantor e Land (1985) afirmam que a deterioracdo das condigdes econémicas e a
incapacidade de o mercado de trabalho absorver a populagcdo economicamente ativa incentivam
0s individuos a cometerem o ato criminoso. Os efeitos de um vinculo no mercado de trabalho
formal, contudo, pode ser ambiguo em crimes contra o patrimdnio. 1sso ocorre porque, segundo
Santos e Kassouf (2008), uma maior quantidade de empregados no setor formal pode estar
associada a maiores salarios e maiores renda, o que faz aumentar o numero de vitimas
economicamente atrativas.

Autores como Araujo Jr. e Fajnzylber (2001) e Phillips e Land (2012), também,
analisaram a questdo do desemprego na criminalidade. Para os autores, a taxa de desemprego
se relaciona com os retornos esperados do crime, onde a diminuicdo dessa taxa significaria uma
melhora nas condi¢cdes econbmicas da populacdo, tornando-as vitimas mais atrativas
economicamente, sob a perspectiva do individuo propenso a cometer crime econémico.

De acordo com a teoria da escolha racional de Becker (1968), atividades ilegais atrativas
podem levar o individuo a cometer o ato criminoso. Exemplo de atividade ilicita lucrativa
existente é o trafico de drogas. De acordo com Salgado (2017), o mercado de drogas tem se
apresentado como uma atividade criminosa lucrativa, através da qual individuos obtém recursos
financeiros de forma ilicita.

No que tange a escolaridade, muitos sdo os trabalhos que buscam verificar a relacéo da
educacdo com os indices de criminalidade. Na literatura essa relacdo pode se apresentar de
forma ambigua. De acordo com Becker e Kassouf (2017), a relacdo positiva é explicada pelo
custo de planejamento, visto que, quanto maior for a escolaridade do individuo, maior sera sua
eficiéncia e capacidade de planejamento do crime. Outra explicacdo presente na literatura da
economia do crime dessa relagcdo positiva, que normalmente esta associada a algum tipo de
crime contra a propriedade, é a proposta por Fajnzylber e Aradjo Jr. (2001), onde uma maior
escolaridade dos individuos em uma dada regido estaria ligada a uma maior renda per capita,
tornando-a economicamente mais atrativa para a criminalidade.

A relagdo negativa entre a educacéo e a criminalidade, por sua vez, pode ser explicada
devido a existéncia do custo de oportunidade. Um individuo com maiores niveis educacionais



teria, consequentemente, melhores oportunidades no mercado de trabalho — e assim um custo
de oportunidade maior — 0 que aumenta o custo de cometer o crime (Becker e Kassouf, 2017).
A literatura apresenta algumas evidéncias de que medidas de desorganizagdo social
podem ter alguma relacdo com o crime. Os problemas gerados pelas crises e mas condigdes
demograficas, urbanizacdo descontrolada e questdes ligadas a deterioragdo dos espagos urbanos
abandonados pelo poder publico, bem como os desajustes sociais que podem ser ocasionados

por familias mal estruturadas, seriam possiveis causas da criminalidade para Procépio e

Toyoshima (2017), que argumentam que a violéncia resultaria da frustracdo dos individuos
privados da realizacdo de seus objetivos sociais.

No Brasil, Oliveira (2005) procurou analisar a relagdo existente entre o tamanho das
cidades e os niveis de criminalidade. O autor utilizou um modelo de dados em painel para as
cidades brasileiras na década de noventa e confirmou a relevancia do tamanho® das cidades na
explicacdo da criminalidade. Verificou, também, que variaveis como pobreza, educacdo e
desigualdade de renda ajudam a explicar a criminalidade nas cidades do pais.

Outra teoria presente na literatura da economia do crime é a do controle social, que
considera o sistema social e sua perversidade como culpado pela criminalidade. De acordo com
essa teoria, 0 Estado deve ser capaz de oferecer aos cidaddos condicdes de vida condizentes
com os padrdes sociais da sociedade. Assim, quando o Estado nédo é capaz disso, a frustracéo
dos individuos pode elevar a criminalidade numa dada regido. Quanto maiores forem os elos da
pessoa com a sociedade e maiores os graus de concordancia com valores e normas vigentes,
menores s30 as chances dessa pessoa de cometer atos criminosos. (PROCOPIO E
TOYOSHIMA, 2017).

Kahn (2013), também, contribui ao dizer que a abundancia de bens emcirculacao resulta
em um agravamento das diferencas entre as classes sociais, incentivando a frustracao por parte
dos individuos menos favorecidos. Isso seria capaz de elevar o nivel de criminalidade de uma
determinada regido.

4. Metodologia

Esta secdo esta subdividida em trés partes. Na primeira é apresentada a forma como foi
construido o modelo analitico. Na segunda, estao sinalizados os procedimentos econométricos
utilizados, enquanto na terceira, estdo expostos os dados empregados no presente estudo e suas
fontes de obtencéo.

4.1. A construcdo do modelo analitico

O presente trabalho utiliza 0 modelo econométrico de dados em painel para 0s municipios
das Baixadas Litoraneas do Rio de Janeiro construido entre os anos de 2005 a 2016 a fim de se
analisar os efeitos de algumas variaveis socioecondmicas nos niveis de criminalidade dessa
mesorregido. De acordo com Santos e Kassouf (2007), o modelo de dados em painel, que
possibilita a analise da dimensdo temporal e espacial dos dados, € a melhor estratégia para lidar
com os problemas das estimativas da criminalidade, pois estas geralmente apresentam
heterogeneidade ndo observavel entre as unidades individuais, no caso os municipios. Conforme
observam Becker e Kassouf (2017), a melhor forma de lidar com a heterogeneidade

8 Verificou-se uma relagdo positiva entre o tamanho das cidades e a ocorréncia de criminalidade nas cidades
brasileira. Logo, maiores cidades apresentam maiores niveis de crime.



é admitir que as caracteristicas ndo observaveis® das unidades individuais sejam relativamente
estaveis no tempo.
O modelo de dados em painel pode ser representa pela seguinte equacgéo:

Y=XB+e (3)

it it it

onde Y € o valor da variavel a ser explicada i no tempo t; Xft € o valor da j-ésima variavel
explicativa para 0 municipio i no tempo t; e &;: € 0 termo de erro para a unidade i no tempo t.
Conforme explica Greene (2008), se um componente que varia ndo sistematicamente (ui:) nao
for correlacionado com as variaveis explicativas, entdo o modelo de dados em painel de efeitos
aleat6rios é o mais adequado. Caso contrério, € o de efeitos fixos. A escolha do modelo ideal
para este trabalho serd confirmada através dos resultados obtidos pelos testes de Chow,
Hausman e Breusch- Pagan.

Santos e Kassouf (2008) destacaram que diversas variaveis socioeconémicas tém sido
testadas nos trabalhos que lidam com a criminalidade como exemplo estdo as variaveis renda,
taxa de desemprego, urbanizacédo, pobreza e desigualdade de renda.

A partir disso, para a especificagdo do modelo empirico, procurou-se selecionar as
variaveis que pudessem fornecer alguma resposta sobre os efeitos da renda, do emprego e da
urbanizacdo nas taxas de criminalidade nos municipios da Baixada Litoranea do Rio de Janeiro.

No presente estudo sdo amostrados 0s municipios das Baixadas Litoraneas a fim de se
verificar os efeitos das variaveis socioecondmicas apontadas na literatura com repercussao nas
atividades ilicita roubo de rua. Formalmente, isso &€ modelado como:

RRua=a + ,B1PIBPC + ﬁzEF + ﬁ3MEM + ﬁ4ME]A + ,BsAD + ,B(JFDM + ,37DD + €t
4

onde, a é o intercepto; RRua;: € 0 nimero de casos de roubo de rua no municipio i no tempo t;
PIBpc é o PIB per capita municipal; EF é o namero de admissdes no emprego formal; MEM =é
o nmero de matriculas no ensino medio; MEJA é o nUmero de matriculas na educacéo de jovens
e adultos; AD é o nimero de registros de apreensdes de drogas; IFDM 6 Indice Firjan de
Desenvolvimento Municipal; DD é densidade demografical® do municipio e € é o termo de erro.
A variavel selecionada para representar a renda dos municipios € o PIB per capita.
Conforme demonstra a literatura, o efeito dessa variavel na ocorréncia de crime se da de forma
ambigua. De um lado, ela pode se referir aos ganhos do crime, ja que quanto maior a renda per
capita de um municipio, mais ele se torna economicamente atrativo, ou seja, maior o retorno
esperado na atividade criminosa. Por outro lado, essa relacdo pode ser negativa a partir do
momento em que uma populacdo onde os individuos possuem maior renda, menores sdo 0S
motivos para o cometimento do crime. Ademais, quanto maior a renda, maior também se torna
0 custo de oportunidade do crime, visto que maior seria 0 custo de despender um tempo na
prisdo — no caso do insucesso da atividade criminosa (Sjoquist, 1973; Salgado, 2017; Resende
e Viegas, 2011). A variavel de densidade demogréafica foi incluida no modelo para testar a
hipdtese proposta por Oliveira (2005) de que o tamanho das cidades influencia na incidéncia de

® Esses efeitos ndo observaveis dizem respeito as caracteristicas culturais que influenciam, de diferentes formas,
as taxas de crimes nos municipios.

10 A densidade demografica é calculada dividindo a populagdo de cada municipio por sua respectiva area (em
km?2).



criminalidade. A relagdo esperada da densidade demografica com a criminalidade, portanto, é
positiva. Ou seja, quanto maior a relagdo da populacdo de um dado municipio com a sua area,
maior devera ser o numero de ocorréncia de crimes.

A teoria da escolha racional de Becker (1968) de que se houver empregos e salarios
atrativos, menor seré a ocorréncia de criminalidade — pois os individuos tenderiam a optar pelo
caminho da legalidade devido ao maior custo de oportunidade — é testada através de uma
variavel que mede o nimero de admissdes no emprego formal por municipio. Os diversos
trabalhos que tratam da economia do crime normalmente utilizam a variavel de taxa de
desemprego para testar essa teoria, porém, conforme também observaram Resende e Viegas
(2011), a Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilio (PNAD) n&o possui representatividade
municipal e ndo seria vidvel calcular estimativas através do Censo do ano de 2010, visto que o
desemprego é uma variavel ciclica. Entretanto, é importante lembrar que essa variavel também
pode ter um efeito ambiguo, a partir do momento em que um maior nimero de pessoas no
emprego formal é associado a uma maior renda, tornando o ato criminoso menos atrativo
econdmico, devido ao aumento do custo de oportunidade das atividades ilicitas.

Além disso, é adicionada uma variavel de apreensdo de drogas como uma proxy para o
trafico de drogas a fim de se testar a influéncia deste lucrativo mercado ilicito na mesorregido
das Baixadas Litoraneas. De acordo com Salgado (2017), o trafico de drogas é uma realidade

presente em varios pontos do Brasil e vem contribuindo para o agravamento da criminalidade.

Também foram incluidas no modelo algumas variaveis de controle que representam o
nivel de escolaridade e o desenvolvimento dos municipios. No que diz respeito a educacéo, as
variaveis a utilizadas sdo o nimero de matriculas no ensino médio por municipio e a taxa de
matricula na EJA. Muitos autores como Deming (2011), Cano-Urbina e Lochner (2016),
Procdpio e Toyoshima (2017) e Becker e Kassouf (2017), analisaram os efeitos da educacéo
nos indices de criminalide e, conforme apontam, o efeito dessa variavel pode ser ambiguo.

Um indice de desenvolvimento, o indice FIRJAN de Desenvolvimento Municipal
(IFDM), também foi incluido no modelo, esperando que municipios mais desenvolvidos
apresentem menores indices de criminalidade.

A hipotese a ser testada no modelo, portanto, € a de que variaveis socioecondémicas como
o PIB per capita, as admissdes no emprego formal, a apreensdo de drogas, a densidade
demogréfica, o IFDM e o numero de matriculas no ensino médio e no EJA exercem influéncia
de forma significativa nos indicadores de roubo de rua nos municipios das Baixadas Litoraneas.
Os sinais esperados para as variaveis do PIB per capita, admissdes no emprego formal e
nameros de matriculas sdo ambiguos, conforme visto na literatura na secdo 3. Ja 0s sinais
esperados para as variaveis que representam a densidade demogréafica e a apreensdo de drogas
é positivo, enquanto que para a variavel do IFDM € negativo.

4.2. Procedimentos econométricos

Com a finalidade de se verificar o modelo mais adequado para o presente estudo, foram
realizados alguns testes. O teste F de Chow foi utilizado para definir entre 0 modelo pooled e o
modelo de efeitos fixos, onde a hipdtese nula aponta que o modelo pooled é preferivel ao de
efeitos fixos. Caso a hipdtese nula seja rejeitada, 0 modelo mais apropriado é o modelo de efeitos
fixos. Os resultados apontaram para 0 modelo de efeitos fixos, rejeitando-se a hipétese nula.

Para verificar a utilizacdo correta, foi realizado ainda o teste de Breusch-Pagan, em que
a hipotese nula aponta para a escolha do modelo pooled, enquanto a hipétese alternativa aponta
para 0 modelo de efeitos aleatorios. Os resultados apontaram para o modelo de efeitos aleatérios
como preferivel dentre as duas opcoes.
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Por fim, para decidir entre 0 modelo de efeitos fixos e o de efeitos aleatorios, foi
realizado o teste de Hausman, em que a hipotese nula aponta para a escolha do modelo de efeitos
aleatdrios e a hipotese alternativa para o modelo de efeitos fixos. A hipotese nula foi rejeitada
e assim foi possivel aceitar o modelo de efeitos fixos como 0 mais apropriado para o presente
trabalho.

Foram ainda realizados testes para verificar a violagdo das premissas de auséncia de
heterocedasticidade e de autocorrelagdo. O teste de Wald conta com a hipétese nula de auséncia
de heterocedasticidade, que foi rejeitada. Ja o teste de Wooldridge foi o utilizado para verificar
a presenca de autocorrelacdo, que foi confirmada através da rejeicdo da hipoOtese nula de
auséncia de autocorrelagdo de primeira ordem. Esses problemas foram corrigidos através de
estimativas robustas. Os resultados dessas estimacdes estdo apresentados na se¢éo 5.

4.3. A fonte e a base dos dados

Os dados referentes as ocorréncias criminais de roubo de rua e apreensdo de drogas
foram obtidos no banco de dados abertos do Instituto de Seguranca Publica do Estado do Rio
de Janeiro (ISP — RJ).

A variavel RR foi relativizada, de acordo com sua populacdo, para cada cem mil
habitantes. Cortes; Fochezatto e Jacinto (2018) explicam que a Taxa Bruta (TB) de ocorréncia
por cada cem mil habitantes é uma das opcGes de se estimar a prevaléncia de uma atividade
criminosa, conforme a equagéo:

TB =Y1%100.000,i=1, ..., n. (7)
P;

em que Y; representa o namero de ocorréncias registradas no i-€simo municipio e P;representa
a populacdo do municipio i.

A mesorregido das Baixadas Litoraneas conta com dez municipios, entretanto, o
municipio de Arraial do Cabo passou ater delegacia apenas em janeiro de 2011. Até entdo, seus
registros eram feitos na delegacia do municipio de Cabo Frio. Visto isso, os dados referentes as
variaveis socioeconémicas desses municipios foram ponderados de acordo com sua populacao,
onde:

Populacao Total = Populagdo Municipio 1 + Populagdo Municipio 2 (8)

Peso Municipio 1 = Populagdo Municipio 1 + Populacao Total 9)
Peso Municipio 2 = Popula¢do Municipio 1 + Populacgao Total (10)
Ponderacao = (Variavel Socioec. Municipio 1 x Peso Municipio 1) +
(Variavel Socioec. Municipio 2 * Peso Municipio 2) (12)

Assim sendo, a base de dados ficou constituida por 108 observagoes, sendo doze anos
(2005-2016) e por nove municipios.

O PIB per capita municipal, monitorado desde o ano 2000 pelo Instituto Brasileiro de
Geografia e Estatistica (IBGE), foi coletado na base de dados abertos do IBGE no periodo de
2005 a 2016, sendo este o ultimo ano em que se encontravam dados disponibilizados pelo
instituto.

Os numeros que se referem as admissdes no emprego formal foram obtidos através de
dados do Cadastro Geral de Empregados e Desempregados (CAGED) e da Relagdo Anual de
Informagdes Sociais (RAIS), do Ministério do Trabalho e Emprego (MTE).
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Os dados referentes ao nimero de matriculas no Ensino Médio e na EJA ao longo dos
anos analisados foram coletados no banco de dados do Ministério da Educacdo (MEC), 6rgéo
da Administracdo Publica Federal direta.

As estimativas populacionais e a area dos municipios em questdo foram obtidas através
da plataforma IBGE Cidades, enquanto o IFDM foi coletado através do site do Sistema Firjan,
que acompanha o desenvolvimento socioecondmico dos municipios ao longo dos anos.

5. Resultados e discussoes

Na estimacdo do modelo de dados em painel para verificar a influéncia de algumas
variaveis socioeconfmicas nos indicadores de crimes de roubo de rua na mesorregido da
Baixada Litoranea foi utilizado o modelo de efeitos fixos. Conforme visto na se¢édo 4.2, o
modelo conta com a presenca de heterocedasticidade e autocorrelacdo, que foram corrigidas
através de estimativas robustas. A tabela 1 apresenta os resultados ap6s as estimacfes com
erros-padrdo robustos.

Tabela 1 — Resultado das estimacdes de efeitos fixos de Roubo de Rua

Variavel dependente:
Roubo de Rua

Variaveis Explicativas Coeficientes Estatisticat P - valor

Const. -152,0359 -0,44 0,675
(349,1059)

Log (PIBpercapita) -38,09118 -1,57 0,156
(24,33937)

Log (EmpregoFormal) 61,24809** 2,41 0,042
(25,41252)

Log (ApreensdoDrogas) 69,03668*** 3,45 0,009
(20,0331)

Log (DensidadeDemo) 206,7207* 2,09 0,070
(98,75953)

Log (IFDM) -323,1106 ** -2,76 0,025
(116,9833)

MatriculasEM 1425,225 0,91 0,388
(1561,782)

MatriculasEJA 2131,947** 3,12 0,014
(682,2436)

R? 0.4222

OBS 108

Teste de Chow (F) 19.00%** 0,000
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Teste de Hasuman 42.52%** 0,000
Teste de Breusch-Pagan 30.49*** 0,000
Teste de Wald 37.23%** 0,000
Teste de Wooldridge 16.917*** 0,0034

Fonte: Elaboragdo propria.

(1) *Estatisticamente significativo a 10% de significancia.
(2) ** Estatisticamente significativo a 5% de significancia.
(3) *** Estatisticamente significativo a 1% de significancia.
(4) Erros-padréo robustos entre parénteses.

Segundo Wooldridge (2006), as estimativas logaritmizadas estreitam a amplitude dos
valores das variaveis. Assim, as variaveis referentes ao PIB per capita, admissées no emprego
formal, apreensdo de drogas, densidade demografica e IFDM foram estimadas através do uso
do logaritmo. As variaveis referentes as matriculas no Ensino Médio e no EJA foram estimadas
em sua forma linear devido a um melhor ajustamento do modelo.

Como retratado na tabela 1, é possivel perceber que 0 modelo apresentou um coeficiente
de determinacdo R2 de 0,4222, o que significa que as variaveis selecionadas explicam em torno
de 42% dos casos de roubo de rua nos municipios da Baixada Litoranea. Pode parecer um grau
de ajuste baixo, mas comparado com outros estudos na area de economia social como Oliveira
(2005) e Salgado (2017), pareceu satisfatorio. As variaveis relativas as admissdes no emprego
formal, apreensdo de drogas, densidade demografica e ao nimero de matriculas na educacéo de
jovens e adultos se mostraram estatisticamente significativas.

O ndmero de admissdes no emprego formal se mostrou positivamente correlacionado
com os indicadores de roubo de rua de modo em que, por exemplo, um aumento de 1% na
quantidade de admissdes no emprego formal aumenta os casos de roubo de rua em,
aproximadamente, 0,612. Este resultado vai ao encontro da teoria, visto que uma localidade
com um maior numero de pessoas localizadas no mercado formal se torna mais
economicamente atrativa para a criminalidade. 1sso se da, principalmente, porque a presenca
no setor formal esta relacionada a uma maior renda.

Conforme destacam Santos e Kassouf (2008), normalmente, acredita-se que regides com
maior renda, maior escolaridade, maiores salarios e menores taxas de desemprego possuam
menores taxas de crimes, todavia, essa relacdo pode ser ambigua, conforme ja sinalizado na
Secdo 1. Ao mesmo tempo em que maiores salarios e rendas podem aumentar o custo de
oportunidade para o cometimento do crime, também tornam as vitimas economicamente mais
atrativas, podendo aumentar os indicadores de criminalidade.

A variavel apreensdo de drogas também se mostrou positivamente relacionada com a
ocorréncia de roubos de rua na mesorregido carioca da Baixada Litoranea, onde um aumento de
1% na quantidade registrada de apreensdo de drogas aumenta 0 nimero de casos de roubos de
rua para cada 100.000 habitantes em, aproximadamente, 0,69. Esse efeito pode ser explicado pela
teoria da escolha racional proposta por Becker (1968), em que o crime seria cometido caso 0s
ganhos obtidos pela atividade ilegal fossem superiores ao custo por ser pego. Assim, atividades
ilegais economicamente atrativas como o trafico de drogas, por exemplo, podem influenciar o
agente a cometer o ato criminoso, aumentando assim, os indicadores de criminalidade de uma
dada localidade.
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Autores como Procopio e Toyoshima (2017) também chamaram a atencdo para essa
possivel relacdo positiva, argumentando que a influéncia dos amigos e da atratividade financeira
do mercado de drogas podem contribuir para que o individuo ingresse na atividade ilegal.
Carneiro et. al (2005), também, comprovou empiricamente essa relacdo ao considerar ainda o
uso de drogas. Ao realizar um estudo com alguns detentos, ele mostrou que a probabilidade de
um individuo usuario de drogas cometer um crime contra o patriménio aumenta em torno de
7,6%.

O efeito positivo do mercado de drogas nos indicadores de criminalidade é preocupante
porque, além de aumentar os crimes contra o patriménio como € o caso dos crimes de roubo de
rua, segundo Procopio e Toyoshima (2017), a presenca do mercado de drogas contribui para o
agravamento de outros tipos de crimes, como por exemplo, 0s crimes contra a pessoa.

No que diz respeito a densidade demogréfica, foi possivel confirmar a hip6tese proposta
por Oliveira (2005), em que o tamanho das cidades seria capaz de influenciar a criminalidade,
visto que em grandes cidades o retorno econémico com a préatica criminosa é maior, além de
diminuir as chances do individuo ser pego. No modelo estimado, o aumento de 1% na densidade
demogréafica aumenta os casos de roubo de rua para cada 100.000 habitantes nos municipios da
regido da Baixada Litoranea em torno de 2,06. Esse resultado também vai de encontro com a
teoria da desorganizacdo social, onde os problemas decorrentes de colapsos demograficos e
urbanizacdo descontrolada, por exemplo, sdo considerados como possiveis causas para 0
aumento da criminalidade.

Dentre as trés variaveis de controle selecionadas, apenas os coeficientes referentes ao
indice FIRJAN de Desenvolvimento Municipal e & Educacéo de Jovens e Adultos se mostraram
estatisticamente significativas. O IFDM apresentou uma relacdo negativa com os indicadores
de roubo de rua com uma semi-elasticidade de aproximadamente 3,23 unidades. Assim, um
aumento deste indice diminui os casos de roubo de rua nos municipios da Baixada Litoranea.
Esse resultado corrobora com a teoria, na medida em que o IFDM mede o desenvolvimento
socioecondmico de cada municipio levando em consideracdo questdes como emprego e renda,
educacéo e saude.

Levando-se em conta que o IFDM mede o desenvolvimento socioecondmico de cada
municipio a partir de questdes como emprego e renda, educacao e saude, € possivel resgatar a
teoria do controle social para explicar esse resultado. De acordo com a teoria, quando o Estado
é capaz de proporcionar uma maior equidade e insercdo social do individuo para que ele crie
umelo coma sociedade, bem como gerir normas e valores, menores sdo as chances do individuo
optar pelo crime. Assim, pode-se concluir que regibes mais desenvolvidas proporcionam
melhores condi¢6es de vida aos individuos, aumentando a insercdo social e promovendo elos.
Segundo Procdpio e Toyoshima (2017) quanto maiores forem os elos de uma pessoa com a
sociedade, menores sdo as chances dela cometer um ato criminoso.

Conforme visto na secdo 3, a teoria aponta para um possivel resultado ambiguo no que
diz respeito aos efeitos da escolaridade nos indicadores de criminalidade. A variavel de controle
referente ao nimero de matricula no EJA apresentou uma relacdo positiva com a ocorréncia de
crimes de roubo de rua. Essa relacdo é explicada, conforme destacado por Aradjo Jr. e
Fajnzylber (2001), dado que uma maior escolaridade proporciona maiores oportunidades no
mercado de trabalho, fazendo com que os individuos possam obter uma maior renda e,
consequentemente, se tornarem vitimas mais economicamente atrativas para o criminoso. Outra
possivel explicacdo para os efeitos positivos da escolaridade no nimero de ocorréncias
criminais refere-se a capacidade de planejamento do crime por parte dos individuos (Becker e
Kassouf, 2017). Ou seja, individuos mais escolarizados teriam uma maior capacidade de
planejar uma boa execucdo do crime de forma eficiente, reduzindo o risco de ser pego. Assim,
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regides com maiores indicadores de escolaridade também seriam mais propicias a existéncia de
uma maior criminalidade.

6. Conclusao

Com os resultados deste estudo, buscou-se identificar as variaveis que afetam o crime
contra o patrimonio na mesorregido das Baixadas Litoraneas que, apesar de possuir indicadores
menores que a regido metropolitana, conta com um crescente nimero de criminalidade. Espera-
se, portanto que este estudo possa contribuir na elaboracdo de politicas publicas que contribuam
para controlar a criminalidade nessa regido antes que atinja patamares ainda maiores.

Dentre as limitagbes encontradas para a execucdo deste trabalho destacam-se a
indisponibilidade de dados em nivel municipal, o que inviabiliza algumas analises. Além disso,
a pesquisa na area do crime se mostra como um desafio na medida em que as estatisticas de
criminalidade podem contar com um alto nimero de sub-registros, visto que muitas vitimas ndo
registram os atos criminosos por elas sofridos.

De acordo com os resultados obtidos, pode-se concluir que os indicadores do crime de
roubo de rua sdo influenciados de forma significativa pelas variaveis socioeconémicas
relacionadas ao vinculo no emprego formal, a densidade demografica, a apreensdo de drogas,
ao IFDM e ao numero de matriculas no EJA. A relacdo negativa entre o indice de
desenvolvimento municipal e a criminalidade chama a ateng&o para uma possivel alternativa
para a reducdo no namero de crimes nos municipios analisados. Assim, politicas publicas que
incentivem o desenvolvimento local podem ser uma medida eficaz para isso. Ademais, também
é importante olhar para a promocdo de uma maior insercdo no mercado formal nessas
localidades, que pode contribuir para a reducdo de crimes contra o patrimdnio ao reduzir a
frustracdo e a cobica dos individuos.

A relacdo positiva entre o mercado ilegal de drogas e 0 nimero de crimes contra o
patrimdénio nas Baixadas Litoraneas pode ser um indicador de que a punicdo do Estado contra
0 crime ndo esta sendo feita de forma eficaz. O crescente aumento dos indicadores de
criminalidade nesses municipios indica que os ganhos obtidos através do ato criminoso estdo
sendo superiores ao risco de ser punido. E importante, portanto, uma certa atencio dos 6rg&os
publicos para esta questdo a fim de cumprir o seu papel de garantidor da seguranca da
populacéo.
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APENDICE A

Resultado das estimagdes para 0 modelo pooled de roubo de rua nos municipios das Baixadas
Litoraneas — 2005 a 2016

Variavel dependente: Roubo de Rua

Variaveis Explicativas Coeficientes Estatistica t P - valor

Const. -470.4878** -2,32 0,022
(202.9573)

Log (PIBpercapita) 37.8596*** 3,42 0,001
(11.0657)

Log (EmpregoFormal) 12.13296 0,94 0,350
(12.92114)

Log (ApreensdoDrogas) 9.65756 0,75 0,452
(12.80247)

Log (DensidadeDemo) 66.31389*** 7,78 0,000
(8.522849)

Log (IFDM) -22.14365 0,16 0,876
(141.7892)

MatriculasEM -2441.235***  -4,30 0,000
(568.2045)

MatriculasEJA 2333.923*** 3,90 0,000
(598.2005)

R? 0.5621

OBS 108

(1)* Significativo a 10%
(2)** Significativo a 5%
(3)*** Significativo a 1%
(4)Erros-padréo robustos entre parénteses
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APENDICE B

Resultado das estimac6es para 0 modelo de efeitos aleatdrios de roubo de rua nos municipios
das Baixadas Litoraneas — 2005 a 2016

Variavel dependente: Roubo de

Rua

Variaveis Explicativas Coeficientes Estatistica z P - valor

Const. 22,33277 0,06 0,953
(381,8978)

Log (PIBpercapita) 5,681324 0,23 0,815
(24,23923)

Log (EmpregoFormal) 38,04828 1,94 0,052
(19,56345)

Log (ApreensdoDrogas) 37,96803** 2,44 0,015
(5,54213)

Log (DensidadeDemo) (63,66679) 2,45 0,014
(25,96411)

Log (IFDM) -226,0261***  -2,65 0,008
(85,21456)

MatriculasEM -926,9626 -0,75 0,451
(1229,577)

MatriculasEJA 1763,899*** 4,65 0,000
(379,2577)

R2 0,2976

OBS 108

(1)* Significativo a 10%
(2)** Significativo a 5%
(3)*** Significativo a 1%
(4)Erros-padrédo robustos entre parénteses.
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