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Resumo

A criminalidade é um fendmeno social que crescentemente tem despertado interesse de formuladores
de politicas econdmicas e pesquisadores, devido aos seus impactos no bem-estar dos individuos e nas
atividades econdmicas. Neste contexto, este estudo investiga os impactos das condi¢des de trabalho e renda
nos nameros de furtos, que é um tipo de crime contra o patriménio, na cidade de Fortaleza, CE durante o
periodo de 2012 a 2020. Para compreender a dindmica das relagfes entre essas variaveis, utilizou-se o0 modelo
econométrico de séries temporais Vetor Auto Regressivo (VAR) e a analise do impulso-resposta. Os resultados
indicam que variages no rendimento médio tém impactos distintos no nimero de furtos na capital cearense.
Aumentos no rendimento das mulheres estéo associados a uma reducéo significativa nos furtos, principalmente
a partir do segundo trimestre. Em contrapartida, aumentos iniciais no rendimento dos homens precedem um
aumento temporario nos furtos, que se intensifica a partir do segundo e terceiro trimestres, mas diminui
significativamente no quarto trimestre. Quanto as taxas de desocupagdo, um aumento na taxa das mulheres
resulta em uma diminuicao nos furtos, especialmente a partir do segundo trimestre. Por outro lado, um aumento
na taxa de desocupacao dos homens e no total (considerando ambos 0s géneros) esta associado a aumentos nos
furtos. Esses resultados ressaltam a importancia de politicas econdmicas fundamentadas e eficazes para reduzir
a criminalidade em Fortaleza, oferecendo insights valiosos para a formulacdo de politicas pablicas mais
eficazes.

Palavras chaves: Economia do Crime; Rendimento médio; Taxa de desocupacdo; VAR; impulso resposta.

Abstract

Crime is a social phenomenon that has increasingly aroused the interest of economic policy makers
and researchers, due to its impacts on the well-being of individuals and economic activities. In this
context, this study investigates the impacts of working conditions and income on the number of thefts,
which is a type of crime against property, in the city of Fortaleza, CE during the period from 2012 to
2020. To understand the dynamics of relationships between these variables, the econometric time
series model Auto Regressive Vector (VAR) and impulse-response analysis were used. The results
indicate that variations in average income have different impacts on the number of thefts in the capital
of Ceard. Increases in women's income are associated with a significant reduction in theft, especially
from the second trimester onwards. In contrast, initial increases in men's income precede a temporary
increase in theft, which intensifies in the second and third quarters but decreases significantly in the
fourth quarter. As for unemployment rates, an increase in the rate for women results in a decrease in
thefts, especially from the second quarter onwards. On the other hand, an increase in the
unemployment rate for men and in total (considering both genders) is associated with increases in
theft. These results highlight the importance of well-founded and effective economic policies to
reduce crime in Fortaleza, offering valuable insights for the formulation of more effective public
policies.
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1 INTRODUCAO

A criminalidade ¢ um fenbmeno social que crescentemente tem despertado interesse de
formuladores de politicas econbmicas e pesquisadores, devido aos seus impactos no bem-estar dos
individuos e nas atividades econdmicas. Nesse contexto, a teoria do crime emerge como um campo
de estudo fundamental, buscando compreender os fatores e as dindmicas que influenciam a ocorréncia
de comportamentos criminosos em sociedades urbanas.

Desde o estudo seminal de Gary Becker, em 1968, a visdo econdmica da criminalidade passou
a tratd-la como uma atividade racional, em que individuos ponderam os custos e 0s beneficios antes
de cometer um crime. De acordo com Becker (1968), uma pessoa optaria por se tornar um criminoso
se 0s ganhos financeiros esperados superassem 0s custos, que incluem a probabilidade de ser preso e
a severidade da punicdo. Essa abordagem trouxe uma nova perspectiva ao entendimento do
comportamento criminoso, enfatizando a tomada de decisao racional.

Desde suas origens, essa area de pesquisa tem evoluido para abranger uma variedade de
perspectivas tedricas e metodoldgicas, todas com o objetivo de elucidar porque individuos cometem
crimes e como esses comportamentos podem ser mitigados através de politicas publicas.

No contexto urbano contemporaneo, cidades como Fortaleza enfrentam desafios significativos
relacionados a criminalidade, exigindo uma analise aprofundada das condi¢fes socioecondmicas e
das politicas publicas que impactam diretamente os indices criminais. Nesse sentido, a investigacdo
dos fatores que influenciam os furtos, em particular, revela-se crucial, pois esses crimes ndo apenas
afetam a seguranca publica, mas também refletem as complexidades das disparidades econémicas e
sociais presentes na cidade.

Desta forma, este estudo se propGe a investigar os impactos das condi¢des de trabalho e renda
nos numeros de furtos em Fortaleza no periodo de 2012 a 2020, utilizando 0 modelo econometrico
de séries temporais Vetor Auto Regressivo (VAR) e impulso-resposta. Em termos especificos, busca-
se ndo apenas elucidar as relacdes entre variaveis econdmicas e a incidéncia de furtos, mas também
oferecer insights criticos para o desenvolvimento de politicas publicas mais eficazes e orientadas
pelos dados.

A fim de atingir esse objetivo, o artigo estd estruturado em quatro secdes alem desta
introducdo. Na segunda, é apresentada uma revisdo de literatura. Na terceira, € descrita a metodologia
adotada e 0 modelo econométrico utilizado. Na quarta, sdo discutidos os resultados obtidos a partir
da andlise realizada. Na quinta e Ultima, s@o elencadas as conclusdes do estudo.

2 REVISAO DE LITERATURA

A investigacdo da criminalidade ao longo das décadas tem sido abordada por diversas
perspectivas tedricas e sociologicas. Uma abordagem notavel é a Teoria Econdmica do Crime,
introduzida de forma seminal por Gary Becker em seu classico artigo "Crime and Punishment: an
Economic Approach™, publicado em 1968. Este trabalho revolucionou a compreensdo do fenémeno
criminal ao adotar uma Otica econémica, considerando o crime como uma atividade na qual o
criminoso age de maneira racional, pesando cuidadosamente o0s custos e 0s beneficios antes de decidir
cometer um delito.

Becker (1968) argumenta que um individuo decide cometer um crime apenas se a "utilidade
esperada” da atividade ilegal — que considera a probabilidade de ser detido e condenado, 0s ganhos
obtidos com o crime e a severidade da pena — superar aquela que ele esperaria ao usar Seus recursos
e tempo em atividades legais. Em outras palavras, os potenciais criminosos fazem uma analise
econdmica das consequéncias do crime versus as recompensas possiveis de atividades legitimas.

Embasado nesta teoria, evidéncias empiricas internacionais e nacionais tém utilizado
multiplas ferramentas analiticas para abordar o tema em tela.



2.1 Evidéncias empiricas internacionais

Hussin et al. (2020) examinaram a relagdo entre varidveis econdmicas (taxa de desemprego,
nivel de precos, total de imigrantes e populagéo) e o indice de criminalidade na Malasia. Utilizaram
dados de séries temporais referentes ao periodo de 1982 a 2016. Para verificar se os dados eram
estaciondrios, realizaram o teste de raiz unitaria. Ademais, a analise de cointegracdo foi feita para
capturar o equilibrio de longo prazo entre as variaveis. Os resultados mostraram que as variaveis
econdmicas analisadas tém impacto na taxa de criminalidade na Malé&sia.

Blasio, Maggio e Menon (2016) investigam a relacdo de causalidade entre a situacdo
econdmica da Italia e os crimes cometidos na regido. O estudo concentra-se nos mercados de trabalho
locais e analisa a resposta do crime a recessao de 2007-2011. Apds a utilizacdo dos procedimentos
economeétricos, os autores concluem que ha uma correlacdo negativa entre a atividade econémica e 0
namero de roubos na localidade analisada, em que uma diminuicdo de 1% na atividade econémica
esta associada a um aumento de aproximadamente 0,45% desses crimes.

De forma semelhante, Kollias e Paleologou (2012) investigaram a relagdo causal entre as
condicGes do mercado de trabalho e as ocorréncias criminais na Grécia no periodo de 1991 a 2007.
Os autores concluiram que ha uma significativa causalidade de Granger entre a taxa de criminalidade
e as condicbes do mercado de trabalho em trés das quatorze modalidades criminais analisadas,
incluindo roubo de veiculos, furtos e contrabando.

De maneira complementar, Sookram et al. (2009), ao estimarem um modelo autoregressivo
(VAR) para analisar dados de Trinidad e Tobago no periodo de 1970 a 2007, identificaram que o
desemprego tem uma relacdo positiva com o crime. Além disso, 0 estudo concluiu que a taxa de
deteccdo de crimes esta negativamente relacionada ao crime, sugerindo que a queda significativa na
taxa de prisdes contribuiu para 0 aumento dos crimes graves nos anos 2000. Outros fatores
importantes identificados incluem a porcentagem de mulheres na forca de trabalho, que esta associada
a reducdo do crime, e o nivel de educacéo, que também tem um efeito negativo sobre a criminalidade.

Além dos estudos mencionados, Dongil (2006) utilizou dados de janeiro de 1982 a abril de
2004 para investigar os efeitos causais das condi¢cdes econémicas sobre os crimes na Coreia. O estudo
empregou um modelo de Vetores Autoregressivos (VAR) e um modelo de Correcéo de Erros Vetorial
(VEC), que sdo técnicas padrdo em séries temporais. A analise evidenciou que a desigualdade de
renda e o desemprego tém um efeito positivo significativo no furto, conforme indicado pelo teste de
Granger. Por outro lado, o nivel de renda ndo demonstrou tal efeito.

Raphael e Winter-Ebmer (2001), utilizando um painel de dados estaduais dos Estados Unidos
para o periodo de 1970 a 1993, destacaram a significativa influéncia do desemprego nas taxas de
crimes contra a propriedade. Eles evidenciaram que areas com altos niveis de desemprego e escassas
oportunidades de trabalho tendem a apresentar taxas de criminalidade consideravelmente mais
elevadas.

Por outro lado, Funk e Krugler (2000) descobriram que 0 desemprego esta positivamente
associado ao crime na Suica. O estudo diferenciou entre efeitos de incapacitacdo, em que a prisdo
limita temporariamente a capacidade de cometer crimes, e efeitos de dissuasdo, onde penas mais
severas desencorajam potenciais criminosos. Os resultados sugerem que aumentos na severidade das
penas podem ndo sO incapacitar temporariamente 0s criminosos, mas também exercer um efeito
dissuasorio a longo prazo. Suas conclusdes destacaram que politicas de aplicacdo da lei mais
rigorosas, com penas mais longas para crimes como roubo, reduzem significativamente a
criminalidade.

2.2 Evidéncias empiricas nacionais

Santos et al. (2021) examinaram as estatisticas criminais trimestrais relativas a relagdo
desemprego-crimes patrimoniais na Regido Metropolitana de Sao Paulo entre 2002 e 2015. Para tal,
utilizaram um modelo econométrico de séries temporais. Os resultados estimados revelaram uma
relacdo de longo prazo entre as variaveis analisadas, confirmando a validade dos pressupostos da



teoria econémica do crime. Portanto, verificaram que existe uma influéncia positiva do desemprego
(taxa de desocupacao) sobre 0s crimes patrimoniais.

Lucas, Cunha e Bondezan (2020) avaliaram a dependéncia espacial da criminalidade nos
municipios do estado do Parana em 2015, bem como seus possiveis determinantes. Utilizaram as
técnicas de econometria espacial, como a Analise Exploratéria de Dados Espaciais (AEDE) e
modelos econométricos espaciais. Os resultados indicaram que a taxa de homicidios nos municipios
paranaenses ndo é distribuida aleatoriamente no espaco e que a taxa de homicidios sofre influéncia
das variaveis: densidade demografica, coeficiente de Gini, taxa de desemprego, proporgao de jovens
do sexo masculino, proporcéo de lares cujas mdes sdao chefes de familia e proporcéo de estudantes
com atraso escolar.

Araujo Jr. e Shikida (2010) estimaram um painel dindmico para municipios de Minas Gerais
entre 2000 e 2007, e descobriram que um aumento de 1% no desemprego municipal esta associado a
um aumento de 0,145% nos crimes contra a propriedade. Por outro lado, uma reducdo de 1% no
desemprego resulta em uma diminuicdo de 0,18% nesses mesmos crimes. Além disso, os coeficientes
de inércia foram estimados em 0,10412 para crimes contra a propriedade e 0,09183 para crimes contra
a pessoa, indicando persisténcia na criminalidade ao longo do tempo, apesar das mudancas
econdmicas.

Sachsida et al. (2009) abordaram os principais determinantes da criminalidade no Brasil,
utilizando um modelo econométrico baseado na analise de dados em painel dos estados brasileiros.
Os resultados evidenciaram que outras variaveis, como desemprego e urbanizacdo, estdo
positivamente relacionadas aos indices criminais. Um aspecto distintivo do estudo é o
reconhecimento do "efeito inercial” na criminalidade. Este fendbmeno sugere que a criminalidade
tende a persistir ao longo do tempo, independentemente de mudangas econémicas ou sociais
imediatas. Entre as conclusdes significativas, destacaram o papel crucial da desigualdade de renda na
determinacéo da criminalidade.

Kume (2004) utilizou dados em painel para estados brasileiros no periodo de 1984-1998 e
aplicou o Método Generalizado dos Momentos em um Sistema proposto por Blundell e Bond (1998).
Seus resultados destacaram que a desigualdade de renda e a taxa de criminalidade do periodo anterior
tém um efeito positivo significativo sobre a taxa de criminalidade atual. Em contrapartida, o PIB per
capita, o nivel de escolaridade, o grau de urbanizacdo e o crescimento do PIB mostraram efeitos
negativos sobre a criminalidade.

Por fim, Pereira e Fernandez (2000), usando modelos de cointegracdo e mecanismos de
correcdo de erros no estudo sobre a criminalidade na Regido da Grande Sdo Paulo em 1995-97,
modelaram uma curva de oferta de atividades criminosas. Os resultados indicaram que o aumento do
desemprego e da concentracdo de renda, além da reducdo do rendimento médio do trabalho e do
desempenho da policia e justica, explicaram o crescimento da atividade criminosa na regiao.

Dessa forma, a revisdao de literatura abordada nesta secdo revela uma ampla gama de
perspectivas e abordagens na investigacdo das relacdes entre condicdes econdmicas e criminalidade.
Os resultados variam conforme o contexto geogréafico e temporal, destacando nuances importantes na
relacdo entre variaveis econdmicas e criminalidade. Portanto, compreender essas interacdes
complexas entre fatores econémicos e comportamento criminoso é essencial para formular politicas
publicas eficazes de seguranca e justica, adaptadas aos contextos especificos e aos desafios
contemporaneos enfrentados pelas sociedades. A continuidade das investigacGes empiricas e tedricas
nesse campo é crucial para desenvolver intervencGes mais precisas e impactantes na reducdo da
criminalidade.

3 METODOLOGIA
3.1 Modelo econométrico

O modelo VAR (Vector Autoregression) € uma técnica econdmica usada para analisar a
dindmica temporal de um conjunto de variaveis enddgenas. Desenvolvido na década de 1980 como
uma alternativa aos modelos estruturais, que empunhavam vérias restricdes nas estimativas, 0 VAR



se popularizou rapidamente ap6s a publicacdo do artigo de Sims (1980). Desde entdo, tornou-se um
dos principais instrumentos na anélise empirica da macroeconomia.

Ao contrério de outros modelos economeétricos que exigem a identificacdo de uma variavel
dependente especifica, 0 VAR permite modelar a interacdo entre varias variaveis sem a necessidade
de especificar uma relacdo de dependéncia fixa. Nesse modelo, cada variavel é explicada por seus
préprios valores passados, bem como pelos valores passados das outras varidveis presentes no
sistema. Isso possibilita a compreensdo das interdependéncias e dos efeitos mituos que ocorrem entre
as variaveis ao longo do tempo, proporcionando uma visdo abrangente das relaces econémicas.

Cottrell e Lucchetti (2021) destacam que o modelo VAR é um método para modelar a
persisténcia temporal de um vetor de nséries temporais, Y, por meio de uma autorregressao
multivariada. De maneira geral, um modelo autorregressivo de ordem p para um vetor de n variaveis
enddgenas, X;, pode ser expresso pela matriz A conforme a equacéo (1):

P
AXt = BO + z Bl Xt—l + St(l)

=1

Em que:

e A = Representa uma matriz (nxn) que define as restricbes contemporaneas entre as variaveis que
compdem o vetor X;
X. = Representa um vetor (nx1) de variaveis econdmicas no momento ¢;

e B, =Representa um vetor de constantes (nx1) que captura o efeito médio das variaveis exogenas
no modelo;

e B;= E uma matriz (nxn) de coeficientes;
&= E um vetor (nx1) de perturbacdes aleatérias ndo correlacionadas entre si
contemporaneamente ou temporalmente, isto é:

& i.i.d.(In)

Essa notacdo indica que as perturbacdes &, sdo independentes e identicamente distribuidas
(i.i.d). Esse pressuposto significa que cada perturbacdo é selecionada independentemente das outras
e segue a mesma distribuicdo de probabilidade. No caso especifico mencionado(ln), isso indica que
as perturbacGes tém uma distribuicdo log-normal com média zero (0) e variancia desconhecida (In
representa o logaritmo natural). A distribuicdo log-normal é uma distribuicdo continua que descreve
valores positivos assimétricos.

A equacdo (1) expressa as relacdes entre as variaveis endogenas, frequentemente decorrentes
de um modelo econémico teoricamente estruturado, e por isso chama-se forma estrutural. Nesse
modelo, os termos de erro &,580 conhecidos como choques estruturais porque afetam individualmente
cada uma das variaveis endogenas do modelo. E importante destacar que esses choques S&o0
considerados independentes entre si. Suas inter-relagcdes sdo capturadas de forma indireta pela matriz
A. Logo, a independéncia dos choques da-se sem perda de generalidade (BUENO, 2008).

Para lidar com a endogeneidade das variaveist, o VAR é normalmente estimado em sua forma
reduzida. Isso significa que em vez de estimar diretamente os coeficientes do modelo na forma
original, sdo estimados os coeficientes de forma reduzida, que sdo mais convenientes e ajudam a
contornar o problema da endogeneidade. Nesse sentido, estima-se:

! Endogeneidade refere-se a uma situagdo em que uma variavel explicativa esta correlacionada com o termo de erro do
modelo. Isso pode ocorrer por varias razdes, como omissao de variaveis relevantes, simultaneidade ou erros de medicao.
A endogeneidade pode levar a estimativas viesadas e inconsistentes, dificultando a inferéncia causal correta.



P
X, =A"1B, + ZA-l BiX,_, + A"'Be, (2)

i=1
Em que:

e X, = Representa o vetor de variaveis dependentes no tempo t;

e A~! = Representa a matriz inversa de A. Essa matriz captura a relacdo de longo prazo entre as
variaveis dependentes no modelo. Multiplicar A~ pelos outros componentes permite desfazer o
efeito das relacGes de longo prazo entre as variaveis dependentes;

e B, = E um vetor de coeficientes que representa a relacio de curto prazo entre as variaveis
independentes e as variaveis dependentes no tempo atual (t). Esse termo representa o efeito
imediato das variaveis independentes sobre as variaveis dependentes;

e B;X,_,=representa a relacdo de curto prazo entre as variaveis exdgenas e as variaveis endogenas
com um atraso especifico i. Esse termo captura o efeito defasado das variaveis independentes
sobre as variaveis dependentes;

e Bg, = O termo de erro, que representa o ruido aleatorio no modelo VAR.

Segundo Mayorga et al. (2007), a funcdo impulso-resposta delineia 0 comportamento das
séries incluidas no modelo VAR em resposta a choques ocasionados por variaveis residuais.

3.2 Teste de raiz unitaria

Na analise de séries temporais, pressupde-se implicitamente que as séries subjacentes sejam
estacionarias, 0 que significa que sua média e variancia ndo variam sistematicamente ao longo do
tempo. Segundo Groppo (2004, p. 38), “so sera possivel estimar um modelo de regressao se as séries
analisadas forem estaciondrias”. No entanto, muitas séries temporais econdmicas apresentam o
problema de ndo estacionariedade, indicando a presencga de uma raiz unitaria. O teste de raiz unitaria
é utilizado para verificar a estacionariedade de uma série temporal. Quando a estacionariedade esta
ausente, surgem problemas como a chamada regressdao espuria, em que os coeficientes de
determinacdo sdo altos e os testes estatisticos indicam significancia, mas ndo ha uma relacdo
substancial entre as variaveis.

Conforme enfatizam Gujarati e Porter (2011, p. 45), “uma série € estaciondria se sua média e
variancia nao variam sistematicamente ao longo do tempo”. Para identificar a estacionariedade das
séries temporais, podem ser aplicados testes como o teste Dickey-Fuller aumentado (ADF), teste
Phillips-Perron (PP) e o teste Kwiatkowski, Phillips, Shimidt e Shin (KPSS). Estes testes ajudam a
determinar se a série temporal é estacionaria ou se requer transformacgdes ou ajustes para serem
utilizadas corretamente na analise econométrica.

Ferreira (2018) destaca que um processo estocastico {Y; } € estacionario — de segunda ordem-—
se sua média e autocovarianca sdo constantes ao longo do tempo. Nesse sentido, 0 autor apresenta
trés condicOes para um processo ser estacionario, conforme as equacoes (3) a (5):

E()’t) = E(yt—s) (3)
E[(ye)?] = E[(ye=s)]* (4)

E[(ye — W) @ees =] = E[(ve—j — 1) e—j-s — )] (5)

A primeira condicdo expressa na equacdo (3) afirma que a média do processo estocastico y,
no momento t é igual a média do processo y._; N0 momento t — s. Em outras palavras, a média do
processo ndo muda com o tempo. Isso implica que a distribuicdo de probabilidade do processo é
estacionaria em termos de sua média ao longo do tempo.



A segunda condicdo expressdo na equacao (4) nos mostra que a esperanca (valor médio) do
quadrado da variavel aleatoria y, € igual a esperanca do quadrado da variavel aleatéria y,_, em que s
é 0 deslocamento temporal. Dessa forma, se essa média da variabilidade ndo depende do tempo t, ou
seja, € a mesma para qualquer instante t, entdo o processo estocéstico é dito ter auto covariancia
constante ao longo do tempo.

A terceira condicdo expressa na equacdo (5) € uma forma de expressar a estacionariedade em
termos de covariancias entre as observacdes do processo. A férmula afirma que a covariancia entre
e — 1) e (ye—s — ) € igual & covariancia entre (y,_; —p) € (yr—j—s — 1), onde p é a média do
processo.

3.3 Fonte de dados e variaveis

Os dados utilizados neste estudo abrangem o periodo de 2012 a 2020, totalizando 32
observacdes trimestrais. Para a coleta dos dados necessarios a modelagem econométrica, foram
utilizados procedimentos baseados em fontes secundarias, como organizacbes de pesquisa e
estatisticas nacionais. Para esse fim, foram utilizadas bases de dados disponibilizadas pelo Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE) e pela Superintendéncia de Pesquisa e Estratégia de
Seguranca Publica (SUPESP). Do IBGE, foram obtidos dados trimestrais sobre o rendimento medio
real para mulheres, homens e o total, assim como as taxas de desocupacgéo para mulheres, homens e
o0 total especificas para Fortaleza. A SUPESP disponibilizou no site da Secretaria de Seguranca
Publica e Defesa Social o nimero de ocorréncias de furtos na cidade de Fortaleza, os quais foram
incorporados como variaveis endogenas no modelo.

As varidveis utilizadas no estudo sdo? Rendimento médio mensal real das mulheres
(RMR_Mulher); Rendimento médio mensal real dos homens (RMR_Homem); Rendimento medio
mensal real total (RMR_Total); Taxas de desocupacdo das mulheres (Desocupacdo_Mulher); Taxas
de desocupacdo dos homens (Desocupacdo_Homem); Taxas de desocupagdo total
(Desocupacio_Total).®

Além das informacdes anteriores, a Tabela 1 mostra as estatisticas descritivas das variaveis
que foram analisadas no estudo. Essas estatisticas incluem o valor minimo (Min.), o 1° quartil (25%
ou 1st Qu.), a mediana (50% ou Median), a media (Mean), o 3° quartil (75% ou 3rd Qu.) e o valor
méaximo (Max.). Cada uma dessas medidas oferece uma visdo diferente sobre como os dados estdo
distribuidos e variam ao longo do periodo estudado.

Tabela 1: Estatisticas descritivas das variaveis consideradas no estudo

Variaveis | Min | 1stQu | Median | Mean | 3rdQu | Max
RMR_Mulher 2.170 2.312 2.363 2.369 2.435 2.695
RMR_Homem 2.868 3.094 3.182 3.250 3.377 3.781
RMR_Total 2.555 2.7224 2.812 2.850 2.979 3.165
Desocupacdo_Mulher 6,70 8,50 10,50 10,57 12,40 14,60
Desocupacdo_Homem 4,80 7,10 8,60 8,815 10,00 12,20
Desocupacédo_Total 5,70 7,70 9,80 9,621 11,10 13,10
Furtos 5.730 7.455 8.110 7.999 8.525 9.667

Fonte: Elaboracdo prépria com base nos dados da pesquisa.

Para visualizar a evolucdo das variaveis ao longo do periodo de analise, a Figura 1 apresenta
um grafico que mostra o comportamento de cada uma das séries temporais. Cada variavel é

2 Todas as séries foram transformadas na forma de logaritmo natural buscando suavizar e normalizar os desvios.

3 As taxas de desocupagdo mencionadas sio especificas do municipio de Fortaleza e representam as taxas de desocupagao
e subutilizacdo da forca de trabalho, na semana de referéncia, para pessoas com 14 anos ou mais de idade, discriminadas
por sexo.



representada por uma linha distinta, permitindo observar as tendéncias ao longo do tempo. A partir
da Figura 1, é possivel verificar as caracteristicas mais notaveis do gréafico, como tendéncias e
oscilagbes sazonais. A analise grafica complementa as estatisticas descritivas apresentadas na Tabela
1, proporcionando uma visdo mais abrangente do comportamento das séries ao longo do periodo e
auxiliando na interpretacéo dos resultados obtidos na modelagem econométrica.

Figura 1: Comportamento gréfico das variaveis consideradas no estudo
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Fonte: Elaboracao propria com base nos dados da pesquisa.

4 RESULTADOS E DISCUSSOES

Antes de realizar a estimacdo do modelo VAR, é de extrema importancia conduzir os testes
de raiz unitaria para avaliar a estacionaridade das séries. Os resultados desses testes, conforme
exibidos na Tabela 2, fornecem informacGes fundamentais para determinar se as Séries sao
estacionarias ou nao. Essa analise é crucial para garantir a confiabilidade dos resultados obtidos a
partir do modelo econométrico proposto, pois a estacionariedade das séries € uma condigéo essencial
para a correta interpretacéo e aplicacdo dos modelos de séries temporais.

Conforme a metodologia, foram conduzidos trés testes — ADF (Dickey-Fuller Aumentado),
PP (Phillips-Perron) e KPSS (Kwiatkowski-Phillips-Schmidt-Shin) — com um nivel de significancia
de 5%. Os resultados inicialmente revelaram divergéncias na estacionariedade de algumas séries, o
que é comum devido as diferentes caracteristicas de cada teste.

Nos testes ADF, os p-values indicam que ndo ha evidéncias suficientes para considerar as
séries como estacionarias, ja que os resultados sdo superiores ao nivel de significancia adotado. Por
outro lado, de acordo com os testes PP, tanto a série RMR_Mulher (p-value de 0,0171) quanto a série
de Furtos (p-value de 0,0432) apresentam indicios de estacionariedade, pois ambos 0s p-values séo
inferiores ao nivel de significancia adotado. Ja nos testes KPSS*, os resultados indicam que as séries
RMR_Mulher (p-value de 0,1000), RMR_Total (p-value de 0,0635) e Furtos (p-value de 0,1000)
demonstram estacionariedade significativa, uma vez que os p-values sdo maiores que 0,05.

E importante destacar que as caracteristicas distintas dos testes e o nimero limitado de
observac6es podem gerar divergéncias nos resultados. No entanto, a Figura 1 possibilita identificar
que as séries ndo exibem média zero e variancia constante, indicativos de ndo estacionariedade
conforme demonstrado pelo teste ADF.

* A hip6tese nula para o teste KPSS é que os dados sdo estacionarios. Para este teste, o objetivo é nao rejeitar a hipotese
nula. Em outras palavras, espera-se que o p-value seja maior que 0,05 e ndo inferior a 0,05.



Com base nisso, constatou-se que as séries apresentam raiz unitaria, o que indica que ndo séo
estacionarias. Quando as séries ndo sdo estacionarias, € necessdrio realizar transformactes
apropriadas, como aplicar o logaritmo e realizar diferenciacdo das séries, para torna-las estacionarias
antes de prosseguir com a estimacdo do modelo. Essas etapas sdo essenciais para garantir que 0s
resultados do modelo sejam véalidos e confiaveis na analise das relagdes entre as variaveis ao longo
do tempo.

Tabela 2: Teste de raiz unitaria nas variaveis logaritimizadas

y ADF PP KPSS
Variavel t p-value Z p-value x? p-value
RMR_Mulher -1,8004 0,6501 -22,0690 0,0171 0,2264 0,1000
RMR_Homem -1,5377 0,7516 -16,0330 0,0980 0,4925 0,0433
RMR_Total -1,8204 0,6424 -15,2050 0,1477 0,4315 0,0635

Desocupagdo_Mulher  -1,9248 0,6020  -14,5830 0,1882 0,6322 0,0197
Desocupagdo_Homem  -1,5010 0,7658 -15,6640 0,1178 0,6249 0,0203
Desocupacédo_Total -1,5406 0,7505 -12,7580 0,3073 0,6441 0,0186
Furtos -2,0322 0,5605  -19,0150 0,0432 0,2633 0,1000

Fonte: Elaboracdo prépria com base nos dados da pesquisa.

Com base nos testes realizados utilizando a primeira diferenca das series e seus resultados
apresentados na Tabela 3, conclui-se que uma Unica diferenciacao foi suficiente para tornar todas as
séries estacionarias, eliminando tendéncias ou padrdes sistematicos de crescimento persistentes nas
séries.

Tabela 3: Teste de raiz unitaria em primeira diferenca

3 ADF PP KPSS
Variavel t p-value Z p-value x? p-value
RMR_Mulher -5,6520 0,0000  -44,1630 0,0100 0,1024 0,1000
RMR_Homem -4,8155 0,0000 @ -42,2740 0,0100 0,0833 0,1000
RMR_Total -4,3240  0,0000  -47,8900 0,0100 0,0837 0,1000

Desocupacdo_Mulher  -5,8790  0,0000 -33,1640 0,0100 0,0852 0,1000
Desocupagdo_Homem -4,5601  0,0000 -42,4150 0,0100 0,0959 0,1000
Desocupagéo_Total -5,0038  0,0000 -36,8910 0,0100 0,0975 0,1000
Furtos -8,4605 0,0000 -25,2100 0,0100 0,0951 0,1000

Fonte: Elaboragao propria com base nos dados da pesquisa.

Para determinar o nimero adequado de defasagens (p)para o estimar 0 modelo VAR,
recorreu-se aos critérios apresentados na Tabela 4. A escolha do nimero de defasagens baseou-se na
busca por uma solucdo parcimoniosa, levando em consideracao os critérios AIC (Akaike Information
Criterion), HQ (Hannan-Quinn Criterion), SC (Schwarz Criterion) e FPE (Final Prediction Error).
Nesse contexto, apds analisar os resultados desses critérios, optou-se pelo critério da parcimdnia por
escolher uma defasagem como o nimero mais apropriado para estimar o modelo.

Tabela 4: Escolha 6tima dos lags para 0 modelo VAR
Critério AlIC HQ SC FPE
Lags 2 2 1 2

Fonte: Elaboracéo propria com base nos dados da pesquisa.



Apos selecionar o nimero 6timo de defasagens e estimar o modelo VAR, foi realizado o teste
de estabilidade do modelo. Os resultados indicaram conforme a Figura 2 que a condigdo de
estabilidade foi satisfeita, uma vez que as raizes inversas do polindmio caracteristico se encontram
dentro do circulo unitario.

Figura 2: Teste de instabilidade
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Fonte: Elaboracdo propria com base nos dados da pesquisa.

Alem disso, foi realizada uma série de testes adicionais com o intuito de avaliar diferentes
propriedades e reforcar a confiabilidade do modelo utilizado para a anélise dos dados em questdo. Os
resultados destes testes estdo apresentados na Tabela 5, destacando aspectos cruciais da robustez do
modelo estimado. Inicialmente, foi conduzido o teste Jarque-Bera (JB-Test) para verificar a
normalidade dos residuos. Os resultados, conforme exibido nessa tabela, ndo rejeitaram a hipotese
nula de que os residuos seguem uma distribuicdo normal (p-valor de 0,8156). Tal resultado sugere
que os residuos podem ser considerados como tendo uma distribuicdo normal, reforcando a
confiabilidade dos resultados obtidos.

Outros dois testes foram realizados para avaliar a Assimetria (Skewness) e a Curtose
(Kurtosis) dos residuos do modelo estimado. No teste de assimetria, 0 p-value correspondente foi
(0,7294), sugerindo ndo haver evidéncias estatisticamente significativas de assimetria nos residuos.
No teste de curtose, o p-value correspondente foi (0,6833). Novamente, esses resultados indicam nao
haver evidéncias estatisticamente significativas de curtose nos residuos.

Tabela 5: Teste de normalidade, assimetria e curtose

Teste x? p-value
JB-Test 9,2371 0,8156
Skewness 44281 0,7294
Kurtosis 4.8091 0,6833

Fonte: Elaboracao propria com base nos dados da pesquisa.

Apos a realizacdo dos testes descritos anteriormente, também foi realizado o teste de
autocorrelacdo e heterocedasticidade dos residuos do modelo estimado, os resultados obtidos foram
analisados cuidadosamente para avaliar a adequacdo do modelo e verificar se as suposi¢es assumidas
estéo sendo atendidas.

O teste de autocorrelagdo foi empregado para determinar se 0s residuos apresentam algum
padrdo de correlagdo serial, ou seja, se ha dependéncia entre os valores residuais em diferentes
periodos de tempo. Os resultados indicaram, conforme a Tabela 6, que ndo ha evidéncias
significativas de correlagdo serial nos residuos, o que sugere que o modelo é capaz de capturar a



maioria das informacdes relevantes dos dados e ndo deixa padrdes ndo explicados ao longo do tempo.
Nesse sentido, com base nos resultados dos testes, pode-se ter maior confianga nos resultados do
modelo estimado, fortalecendo a qualidade e confiabilidade dos resultados apresentados neste estudo.

Tabela 6: Teste de autocorrelacdo
Teste x? p-value

Portmanteau-Test 610,95 0,9997
Fonte: Elaboracdo propria com base nos dados da pesquisa.

A seguir, procede-se com a analise dos resultados, com foco na interpretacdo da funcdo de
resposta ao impulso, apresentada nas Figuras 3 e 4. A funcdo de resposta ao impulso desempenha um
papel relevante na avaliagdo dos efeitos de curto e longo prazo de uma variavel sobre as demais
variaveis do modelo, fornecendo uma ferramenta essencial nesse contexto.

Na Figura 3, a andlise foca no efeito que o rendimento meédio das mulheres, dos homens e do
total exerce sobre o nimero de furtos. Inicialmente, observa-se um efeito negativo no nimero de
furtos quando ocorre um choque (aumento) no rendimento médio das mulheres.

Os resultados indicam que, no primeiro trimestre, ndo ha impacto imediato do rendimento
médio das mulheres sobre os furtos. No entanto, a partir do segundo trimestre, os resultados mostram
que um aumento de 1% no rendimento médio das mulheres leva a uma diminuicdo de
aproximadamente 0,0238% nos furtos. Isso sugere que o aumento inicial no rendimento das mulheres
estd associado a uma reducdo nos furtos, possivelmente devido a melhorias na qualidade de vida ou
maior acesso a recursos que diminuem a necessidade de atividades criminosas. No entanto, nos
trimestres subsequentes, essa relagdo se inverte. No terceiro trimestre, um aumento de 1% no
rendimento médio das mulheres leva a um aumento de aproximadamente 0,0076% nos furtos. No
quarto semestre, esse aumento de 1% no rendimento médio das mulheres resulta em um aumento de
aproximadamente 0,0041% nos furtos. No quinto semestre, entretanto, a relacao volta a ser negativa,
com um aumento de 1% no rendimento médio das mulheres, levando a uma diminuicdo de
aproximadamente 0,0037% nos furtos.

Ainda na Figura 3, a analise direciona-se para o efeito que o rendimento médio do homem
exerce sobre o numero de furtos. Os resultados indicam que no primeiro trimestre ndo ha impacto
imediato do rendimento médio dos homens sobre os furtos. Porém, o coeficiente do segundo trimestre
indica que um choque de 1% no rendimento medio do homem resulta em um aumento de
aproximadamente 0,0066% no numero de furtos. Isso sugere que, inicialmente, o aumento no
rendimento dos homens pode estar associado a um ligeiro aumento nos furtos, possivelmente devido
a diferentes dindmicas sociais ou econémicas comparadas as mulheres.

Porém, uma segunda explicacdo seria que um aumento no rendimento medio pode ndo ser
uniformemente distribuido, exacerbando a desigualdade e criando uma sensacdo de inseguranca.
Individuos que ndo experimentam o aumento no rendimento podem recorrer ao crime como uma
forma de compensacdo. Essa situacdo pode levar a um aumento temporario na criminalidade enquanto
a sociedade se ajusta as novas condicGes econdmicas. Os resultados dos testes de causalidade de
Granger em Sachsida (2009) revelaram que a desigualdade de renda é a causa da criminalidade, e ndo
0 contrario. Isso confirma que a desigualdade econémica € um determinante claro e direto da
criminalidade.

O efeito positivo no nimero de furtos persiste no terceiro trimestre, dado que um choque de
1% no rendimento médio do homem resulta em um aumento adicional de aproximadamente 0,35%.
No entanto, h& uma diminuicdo de aproximadamente 0,77% no quarto trimestre em resposta a um
aumento de 1% no rendimento. Ainda segundo Sachsida (2009), a existéncia de um "efeito inercial"
na criminalidade pode explicar a persisténcia e o atraso no impacto do rendimento sobre os furtos,
reforcando que a criminalidade tende a se perpetuar ao longo do tempo e que mudancas econémicas
ndo tém efeitos imediatos, mas sim graduais.



Finalmente, na analise do rendimento médio total (incluindo mulheres e homens), 0s
resultados indicam que, no primeiro trimestre, ndo ha impacto imediato do rendimento médio total
sobre os furtos. No segundo trimestre, o coeficiente de resposta ao impulso indica que um choque de
1% no rendimento médio total resulta em uma diminuicao de aproximadamente 0,0139% no nimero
de furtos. Isso sugere que, inicialmente, o aumento no rendimento médio total est4 associado a uma
reducdo nos furtos, possivelmente devido a uma melhoria geral na qualidade de vida e maior acesso
a recursos.

No terceiro trimestre, um aumento de 1% no rendimento médio total resulta em um aumento
de aproximadamente 0,0111% nos furtos. J& no quarto trimestre, essa relacdo se inverte novamente,
com um aumento de 1% no rendimento médio total levando a uma diminuigdo de aproximadamente
0,0038% nos furtos. Essa variacdo ao longo dos trimestres indica que o impacto do rendimento médio
total sobre os furtos ndo é constante, refletindo possiveis mudangas nas dindmicas sociais e
economicas

De modo geral, os resultados mais interessantes dizem respeito ao efeito inicial negativo no
namero de furtos cometidos por mulheres quando hd um aumento no seu rendimento. Esse resultado
pode ser interpretado a luz da teoria de Becker (1968) como uma demonstracdo de como mudancas
econdmicas positivas podem influenciar as escolhas individuais. No caso das mulheres, 0 aumento
do rendimento pode proporcionar uma melhor qualidade de vida e maior acesso a recursos, reduzindo
a necessidade de recorrer ao crime.

Por outro lado, o rendimento medio dos homens apresenta um efeito inicial positivo sobre o
numero de furtos. Isso pode ser explicado por diferentes dindmicas sociais e econdémicas entre homens
e mulheres. A teoria do crime sugere que, enquanto os homens podem ter mais oportunidades e
propensdes para o envolvimento em atividades criminosas, um aumento no rendimento masculino
pode inicialmente resultar em um maior envolvimento em furtos devido a vérios fatores, como a
pressdo social para manter um certo estilo de vida ou a busca por status e poder.

Quando se analisa o rendimento médio total (incluindo mulheres e homens), os resultados
mostram um efeito inicial negativo. Este achado sugere que, em um contexto agregado, os beneficios
econdmicos e sociais de um aumento no rendimento total podem superar as dindmicas especificas de
género relacionadas a criminalidade. Em outras palavras, o aumento geral no rendimento pode
inicialmente contribuir para a reducéo da criminalidade, indicando que melhorias econdémicas podem
diminuir os incentivos para atividades criminosas. 1sso pode ser atribuido a teoria do crime
econdmico, que postula que condicbes econdémicas melhores oferecem menos incentivos e
oportunidades para o envolvimento em atividades ilegais, independentemente do sexo.

Apesar das oscilaces nos trimestres subsequentes, o efeito inicial observado do aumento de
rendimento das mulheres sobre a taxa de furtos sugere uma dinamica consistente com teorias
criminoldgicas estabelecidas. No entanto, as variacdes observadas ao longo dos trimestres
subsequentes indicam uma dindmica complexa entre desemprego feminino e criminalidade. Essa
complexidade sugere que os efeitos podem ser influenciados por fatores sazonais, mudancas
econdmicas e outros contextos locais que afetam as decisdes individuais e coletivas relacionadas ao
crime.

Figura 3: Resposta dos Furtos dado um choque no rendimento médio
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Na Figura 4, o foco da andlise se concentra na resposta do nimero de furtos dado as variacdes
na taxa de desemprego entre mulheres, homens e no total da populagdo, considerando mulheres e
homens. Esta abordagem permite examinar como as mudangas na taxa de desemprego podem
influenciar diretamente os niveis de criminalidade.

Os resultados destacam que, no primeiro trimestre, ndo ha impacto imediato da taxa de
desemprego entre mulheres nos casos de furto em Fortaleza. No entanto, conforme evidenciado no
primeiro grafico da figura 4, a partir do segundo trimestre, observa-se que um aumento de 1% na taxa



de desemprego entre mulheres esta associado a uma redugdo de aproximadamente 4,83% nos furtos.
Esse resultado sugere uma dindmica interessante e talvez contraintuitiva em relagdo a teoria
tradicional do crime®.

No entanto, nos trimestres subsequentes, a relacdo inicial se altera: no terceiro trimestre, um
aumento de 1% na taxa de desemprego das mulheres estd associado a um aumento de
aproximadamente 1,22% nos furtos. No quarto trimestre, esse aumento novamente de 1% na taxa de
desemprego resulta em um aumento de aproximadamente 1,02% nos furtos. J& no quinto trimestre, a
relacdo volta a ser negativa, indicando que um aumento de 1% na taxa de desemprego das mulheres
leva a uma diminuicdo de aproximadamente 0,31% nos furtos.

Essa variacdo nos impactos do desemprego sobre os furtos ao longo dos trimestres pode
indicar diferentes fases de adaptacéo e resposta da populacdo afetada pelo desemprego. Inicialmente,
pode haver uma resposta adaptativa que reduz os furtos, talvez devido a mecanismos de apoio social
ou estratégias alternativas de subsisténcia. No entanto, conforme o desemprego persiste, a pressao
econdmica pode aumentar, levando a um incremento nos furtos nos trimestres seguintes. A dinamica
volta a se modificar no longo prazo, possivelmente devido a novas formas de adaptacdo ou mudancas
nas politicas publicas e contextos socioecondmicos locais. Portanto, é crucial considerar essas
variagOes temporais ao analisar a relacdo entre desemprego e criminalidade, entendendo que a
resposta da populacdo pode ser complexa e multifacetada.

Ainda na Figura 4, analisa-se agora a resposta dos furtos diante das variacdes na taxa de
desocupacdo dos homens. Esta analise permite examinar como as mudancas na taxa de desemprego
masculina influenciam diretamente os niveis de criminalidade em Fortaleza.

Observa-se que a partir do primeiro trimestre, ndo ha impacto imediato desse choque na taxa
de desemprego sobre os numeros de furtos. A partir do segundo trimestre, por outro lado, nota-se que
um aumento de 1% na taxa de desocupacdo dos homens estd associado a um aumento de
aproximadamente 1,88% nos furtos. Esse resultado sugere que variagdes na taxa de desocupacao dos
homens podem inicialmente estimular um aumento na incidéncia de furtos, possivelmente devido a
pressdes econdmicas que incentivam comportamentos criminosos. Conforme discutido por Ehrlich
(1973), quanto mais tempo 0 agente permanece desempregado, maior € a probabilidade de
envolvimento em atividades criminosas. Ou seja, em periodos de escassez de oportunidades de
emprego, os beneficios esperados do crime podem superar os custos, incentivando a participacédo em
atividades ilegais.

Nos trimestres subsequentes, a relagdo se modifica: no terceiro trimestre, um aumento de 1%
na taxa de desocupacdo dos homens resulta em uma diminuicdo de aproximadamente 0,90% nos
furtos. No quarto trimestre, esse aumento esta associado a um aumento de aproximadamente 0,35%
nos furtos. No quinto trimestre, porém, a relacdo volta a ser negativa, indicando que um aumento de
1% na taxa de desocupacdo dos homens esta associado a uma diminuicao de aproximadamente 0,34%
nos furtos.

Essas variacfes ao longo dos trimestres sugerem uma dinamica complexa entre desemprego
masculino e criminalidade. As oscilacdes nos resultados podem ser atribuidas aos dois efeitos
identificados por Ehrlich (1973), os quais refletem a complexa relacdo entre desemprego e
criminalidade. O primeiro, conhecido como efeito de oportunidade, indica que o desemprego pode
reduzir o atrativo do crime devido a menor disponibilidade de recursos financeiros e oportunidades
para a pratica criminosa. Por outro lado, o efeito de motivacdo criminal sugere que o desemprego
pode aumentar a incidéncia de crimes, pois a perda de emprego leva a diminuicdo da renda e a
desvalorizacdo das habilidades profissionais, 0 que pode aumentar a motivacdo dos individuos para
buscar meios criminosos de subsisténcia

Por Gltimo, na Figura 4, analisa-se como as varia¢6es na taxa de desocupacao total influenciam
a incidéncia de furtos. Os resultados revelam que, no primeiro trimestre, assim como nas outras

5 A teoria do crime estabelecida por Becker (1968) sugere que o desemprego pode levar a um aumento nos crimes, como
furtos, devido a necessidade econdmica e a falta de oportunidades legitimas de ganho.



analises, ndo se observa um impacto imediato da taxa de desocupacdo total sobre os furtos. No
entanto, a partir do segundo trimestre, nota-se que um aumento de 1% na taxa de desocupagéo total
(masculina e feminina) esta associado a um aumento de aproximadamente 1,92% nos furtos,
conforme indicado pelo coeficiente de resposta de impulso.

Nos trimestres subsequentes, o efeito positivo no nimero de furtos persiste: um aumento de
1% na taxa de desocupacdo total resulta em um aumento de aproximadamente 0,64% nos furtos. No
entanto, no quarto trimestre, ocorreu uma inverséo nessa dinamica, onde um aumento de 1% na taxa
de desocupacéo total est associado a uma diminui¢do de aproximadamente 0,69% nos furtos. Esta
tendéncia negativa continua no quinto trimestre, onde um aumento de 1% na taxa de desocupacao
total esta associado a uma diminuicdo de cerca de 0,19% nos furtos.

Esses padrOes sugerem que a participacdo masculina desempenha um papel central na
dindmica dos furtos, especialmente em periodos de pressdo econdmica. Economicamente, isso pode
ser explicado pela maior vulnerabilidade dos homens a pressdes socioecondmicas adversas, como a
falta de emprego, que pode aumentar a motivagdo para buscar alternativas financeiras, incluindo o
envolvimento em atividades criminosas.

Portanto, a compreensdo dessas dindmicas € crucial para o desenvolvimento de politicas
publicas que visem reduzir os indices de criminalidade, considerando ndo apenas as variagdes na taxa
de desocupacéo, mas também as especificidades de género e suas implicagdes econdmicas e sociais.

Figura 4: Resposta dos Furtos dado um Choque na Taxa de Desocupacéo

Chogue na Taxa de Desocupacdo das Mulheres

0.00

Resposta nos Furtos
-0.04
|

-0.08

95 % Bootstrap CI, 100 runs

Choque na Taxa de Desocupacéo dos Homens

Resposta nos Furtos
002 000 002 004

95 % Bootstrap CI, 100 runs



Choqgue na Taxa de Desocupacéo Total

Resposta nos Furtos
-0.02 000 002 0.04

95 % Bootstrap CI, 100 runs

5 CONCLUSOES

Este estudo teve como objetivo analisar os impactos das condicfes de trabalho e renda nos
nameros de furtos em Fortaleza durante o periodo de 2012 a 2020. Utilizando o modelo econométrico
VAR e a andlise de impulso-resposta, buscou-se compreender a dindmica das relacdes entre essas
variaveis, especialmente como choques nas condicdes de trabalho e renda influenciam os nimeros de
furtos ao longo do tempo. A meta consistiu em obter insights que contribuissem no desenvolvimento
de politicas econdmicas mais eficazes e fundamentadas.

Os resultados indicam que variagbes no rendimento médio dos agentes econdmicos
(considerando ambos 0s géneros) tém impactos distintos no numero de furtos. Aumentos no
rendimento das mulheres estdo associados a uma reducado significativa nos furtos, principalmente a
partir do segundo semestre, mas esse efeito ndo é estdvel e varia ao longo dos semestres.
Similarmente, o rendimento medio total mostra uma influéncia complexa: os coeficientes do modelo
estimado indicam que, apds um aumento inicial no rendimento medio das mulheres e dos homens, ha
uma reducdo substancial nos furtos a partir do segundo trimestre. No entanto, observou-se um
aumento nos furtos no terceiro trimestre, seguido por uma nova reducdo no quarto trimestre e uma
resposta positiva moderada no quinto trimestre.

Por outro lado, aumentos iniciais no rendimento dos homens precedem um aumento
temporario nos furtos, que se intensifica a partir do segundo e terceiro trimestre, mas diminui
significativamente no quarto trimestre. Quanto as taxas de desocupa¢do, um aumento na taxa das
mulheres resulta consistentemente em uma diminuicdo nos furtos, especialmente a partir do segundo
semestre. Em contraste, um aumento na taxa de desocupacdo dos homens e no total (considerando
ambos 0s géneros) esta associado a aumentos nos furtos.

Essas descobertas podem propiciar o desenvolvimento de politicas econdmicas mais eficazes,
considerando o impacto das condicGes de trabalho e renda na criminalidade. As conclusGes deste
estudo fornecem uma base sélida para a formulacdo de estratégias que busguem maximizar a
seguranca e o potencial de crescimento econémico de Fortaleza.

Por fim, é importante destacar que este estudo se limitou a analisar a relacao entre condi¢oes
de trabalho, renda e furtos durante o periodo de 2012 a 2020. Pesquisas futuras podem expandir essa
analise para periodos mais recentes e incluir outras variaveis relevantes que possam influenciar essa
relacédo.
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